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آن ؇݁ ሏሃݠه دஓ஁ ᘣނچިه රතا و — ሏᇧ ز਍಻ڎ ܾ۱ިّ ሏᇃ؇ًز ݁ڎل ۱؇ی රතا
ሏᇧ دارد ᄊᄄَ را
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آ݁ިۊٺࡰࡲ ඔඒۚٷ آن ۱؇ ً۬ ؇݁ රතا و ሏᇧ ز਍಻ڎ، ༡ڎس ݁ڎل ۱؇ රතا
۷» ًܥި࣎ࣖ ሏᇧ ۊިاࢾࣖ Ⴄၖرت روی از را ༂ੳ؇ى ᄊჳ ๱ཏܔ ۬ َڰݴ ا؜ٺ݄؇دً ؇ً اݿب ᆙᆘܦ݆ ଫଈًݿچڎ؛ را ۬ਊೋਵؗ ٞ܂ ᄴᄟިّ ༂ຝر؇ّ ߓ߳رگ ሏᇃ؇ًز ݁ڎل ٞ܂ از
ٞ܂ ๤དྷྱུو ݁ڎل ۱؇ی از ሏᇧ آورࢾࣖ: را ݁ټ؇ل َިع ඔඒᆇᆅ ً دڢچگ؇ ૭૩ިَٷڎႤၕن ݁ٺڰ؇وت. ༂ຝر؇ّ ݿ۬ ؇ً ،ܾ۱ ๤ང ૰૔ب ً؇ر ݿ۬ ܔٷڎ، اނྥٴ؇ه و — ݁؇رس»
۬ اࢾࣖ، ݿ؇ۊٺ ݁ٺڰ؇وت ى؇ෛ஖޳ اޗ݄چٷ؇ن ؇ً ۱ݠᄕჳام و — Ⴄၖ ቕሡرߓߵد ෛ੼ڰژ ٞ܂ พฃ݁أ ؇ٞ ෛஙݧ، ٞ܂ ᄴᄟިّ ༂ຝر؇ّ — ߑߵݿچڎه اࢾࣖ ݿ؇ده factual ߑߵݿݷ
රඞܔب ሏᇧ د۱ڎ. ૰૙؇ن ادراک در ๱ཡَگ ނྟچ۬ را آن ᄊჳ واژه ای اݿب، ܾ۱ިّ ࢹࣖ࣎ࣖه દતا ߓߵای ݬٷأب ᘣواژه ً؇ނڎ. درݿب ۱چۉ ᄕჳام ᄊᄅَآ ሏᇀ

ًܥଫଜد. آن از را ሏᆦرازآܳިد ᄊჳ اݿب દતا ᄩᄟ؇݁گ اول
دارد، উ႓ႆނ ۬༰ روان زً؇ن ሏᇧ آ݁ިزد ᆇᅦܭ در ݁ڎل آ݁ިزش، ᘣᄩᄥ༡ਵਦ દતߓ߳رگ ߙߵ و ඔඒފٺෛຶ در ܔٷچڎ. ๤ཇوع ݁ڎل ނڎن ݿ؇ۊٺ۬ ᘣނچިه از
ඔආ݁ در ༂ຝر؇ّ آن ா஫ا ༠؇ص. ෛஙݧ ٞ܂ ᄴᄟިّ ༂ຝر؇ّ — ࣖ࣎ଫଜًܥ َޙݠ در را ሏᇀ اܳـܥި واڢأچب ٞ܂ ৖৑؇༡ .ඔආ݁ از ؜ޙچ݄޳ ܾ࿭੗ ۊިاࢾࣖن ؇ً
اݿب. ሏሃިاෛຳ دل ݁ڎل، د࣎ࣖ از ،༂ੳ؇ى ߓ߳ࢾࣖ: ۚٷ܁ آن ً۬ اܳـܥިآ݁ިز ٞ܂ ᄊჳ ཹྱފب ଩ଜ༰ی ً؇ނڎ، ਜ಻؇݁ڎه ً ఈఃاݬ ؇ٞ ً؇ނڎ، آ݁ڎه ً؇ر ٞ܂ آ݁ިزش
ڣگޔ ᄴᄟިّ ༂ຝر؇ّ ਍ಶھ ۱ݠ از ௤௕ٞ ா஫ا :(୍଺ٞد ݁ފ٪ᄩᄥ ای از ّިر਍ೋ܁، آ݆ܳ ᘣا࣎ࣖه) ሏᇧ ܔٷٷڎ دڢچݑ ڢڎஓ஑޳ ا࣎ࣖه ای از ඔආڣா஫ وام ؇ً را દતا ૭૩ިَٷڎႤၕن
ۚިن ᄊᄅًܹـ اݿب، රඝاب ۚިن َ۬ — ܔٷڎ ۊޚ؇ ݁ިرد ਍ಶھ ۱ݠ از ௤௕ٞ در ቕሡ دݿب ݁ڎل داނب اਐ಻ޙ؇ر ࣖ࣎؇ً ނިد، ޖ؇۱ݠ داده ۱؇ در ً؇ر ٞ܂
؇۱ દતا ஓ஁޳ ܓ਍ೋިڎ: اނྥٴ؇ه را ܔލިر ٞ܂ ى؇౪౜ీب ۱چۉ وڢب ً ؇ਊೋّگݠ ݁ڎل ۱؇ ݁ٷޚݑ، ඔඒᆇᆅ ؇ً) اݿب. ࢾࣖاނٺ۬ وۏިد ඔආڣா஫ ٞ؇د ߓߵای ଩ଜ༰ی ஼஫۱ݠ
ෛ஖ب ݁ފ٪ᄩᄥ ای ۊިدش ො੼ٺ݄ܭ ༚ܹޔِ ᘣاره஼஫ ٞ܂ از درݿب ᘣاره஼஫ ٞ܂ ૰૜ۛچݧ ᄊჳ ሏᇧ ܔٷٷڎ اݿٺڎ৖৑ل دڢب ؇ً آن ۱؇ ሏᇧ ނިࢾࣖ.) ޖ؇۱ݠ ݁ڎام

اݿب. ނڎه ෛັٺ۬ ᄩᄥ٪݁ފ در ۊޚ؇ ܔژ ٞ܂ اݿب. พฆෛ஖ ᆇᆅ؇ن ً۬ ቕሡ دݿب درݿب ஼஫اره ۱؇ی ڣگޔ ّިܳچڎ و اݿب،

yet seen haven’t you what count to how underneath: idea The
દતا ߓߵ ا࣎ࣖه ای ً واڢأ؇ ᆙᆍި۱ٷڎاَ۬ ّܦچ۬ دارد — ڢڎஓ஑޳ ߙߵ از ݁ڎل ۱؇ی ،ሏᇃ؇ًز و ارزش آن را دارد ᄊჳ درݿب ؇ً آن آނٷ؇ .ቕቓިނ
ᆙᆍ ሏᇧ؇ر࣎ࣖ: و ሏᇧ ܔލچڎ ଫଜًون ௤௕ٞ ௤௕ٞ را ّިپ ۱۰۰ ۱ފب. آن در رَ܁ ۚٷڎ ஓ஁޳ داਜ಻ڎ څר׷׿. ෕ຸوع ୕୅ֿر ׂܙپ ո٢ی از څ༢ۻٝ ای ոּ
۳׿ه ا࠯ࡇ. ܇٢ոۑ ոּر ً׏ٳ ոدؓ׷ؠ ٢ۑၤႆام ၻၤ ڲ׫ءոوت رֿٲ ده ݿྜྷݴ و — ۲ َ؇ر෠ຶ޳ ،۳ ਍ಸڰݷ ،۵ زرد ،۱۵ ଩ଊݿ ،۲۵ ሏᇀآ ،۴۰ ਲ਼ਦڢݠ
ً ఈఃاݬ ᄊჳ ً؇ނڎ ௤௔َر ًأڎی ّިپ ᄊᄅ਍ೋا اۋٺ݄؇ل ݁ٺڰ؇وت: ً ఈః݁Ⴄၖ ݁ފ٪ᄩᄥ ای در ًިد، ۬ رو روً آن ؇ً ً واڢأ؇ ّިر਍ೋ܁ ᄊჳ ๱དྷߑߵݿ اܔٷިن
ً؇ر ٞ܂ ً دڢچگ؇ ᄊჳ ૰૖݄؇ر࣎ࣖ را ሏᇓ؇۱ رَ܁ ᆀᅘ ׂܙا঍బ׿ ا݁؇ — ૰૖݄؇ر࣎ࣖ َܦލچڎه ا࣎ࣖ ஼஫۱ݠ ᄊჳ را ଩ଜ༰ی ஓ஁޳ ّިاਜ಻ڎ اݿب؟ ۚگڎر ࢾࣖ࣎ࣖه ا࣎ࣖ
ًިده اࢾࣖ ؇ஓ஁ ّ܂ ᄊჳ ሏᇓ؇۱ ߓߵداނب ܾዝང ᄊჳ اݿب દતا دارد، َ؇م Good–Turing ݄ݦآورد ᄊჳ ߙߵڣٷڎ، .«؇۱؇ஓ஁ ّ܂» พฃٞأ د࣎ࣖه ا࣎ࣖ،
ً؇ر ٞ܂ ڣگޔ ᄊჳ ًިدࢾࣖ ሏᇓ؇۱ رَ܁ ؇ᆙᆍ ߓߵداނب ݬڎ از ؇ّ ده ࢾࣖ࣎ࣖه ا࣎ࣖ. ۱ٷިز ᄊჳ ሏᇧ زࢾࣖ ඔඒᆇ໱໢ را ሏᇓ؇۱ رَ܁ در ዛዊᚱ؇ن ݁؇ࢾࣖه اۋٺ݄؇ل

.10% = 100 / 10 ༡ڎود ً؇ނڎ ّ؇زه ً ఈః݁Ⴄၖ ௤௔َر ًأڎی ّިپ ᄊᄅ਍ೋا اۋٺ݄؇ل ྵี ނڎࢾࣖ، د࣎ࣖه
ሏᇧ ނިࢾࣖ ޖ؇۱ݠ ً؇ر ٞ܂ ڣگޔ ᄊჳ ሏᇓ؇۱ رَ܁ ًިدن ٞ؇د ز ۱ފྥٷڎ: ؇ᆙᆍ ሏᇃدا؇َ اࢾࣖازه ܓଫଜی آن ۱؇ ཹྱފྥٷڎ. اނྥٴ؇ه ٞ܂ ً؇رد࣎ࣖه رَ܁ ۱؇ی آن

َܦލچڎه ا࣎ࣖ. ۱ٷިز ؇ᆙᆍ ᄊჳ دارد ྲྀྱލଫଐی ۱଩ଜ༰؇ی ۏ۳؇ن ᄊჳ اݿب દતا ඔආܓڰ ߓߵای َ۬ިஓ஁ راه
اݿب، د࣎ࣖه ᄊჳ ሏᇓ؇۱ᄴᄟިّ ༂ຝر؇ّ ݁چ؇ن در ܔٷچڎ ڣݠض ݁ڎل. ๱ཇآ݁ިز ඔආ݁ ؇ً را ܔྱފ۬ و څר׷׿، ֍ܙض Ⴅ႐ׂܙ ๳ฎرոׂ ոּ را ոرֿٲ ٢ ेूոຒ
݁ڎل ᄊჳ ሏᇧ ܔٷڎ ሏᆦࣖ زࢾ ሏᇓ؇۱ᄴᄟިّ ༂ຝر؇ّ در اۋٺ݄؇ل ܾ౯ౙఫ ٞ܂ ༡ڎود ߙߵڣٷڎ: ᆇᆅ؇ن ᆀᅘ ۳ܙد. ܇٢ոۑ ոּر ׏ٳ ً ոدؓ׷ؠ ڲܙرد ॾధد ٢ۑ از ୕୆׏
દતߓߵا؇਍ಸ ܔٷچڎ). ො੼؇ݿٴ۬ را ๱ཏܔ ᄴᄟިّ ༂ຝر؇ّ (ஓ஁޳ ّިاਜ಻ڎ ா஬د ّܦچ۬ آن ً۬ ਐಸިان ᄊჳ ࢾࣖارد ሏᇓިاܳـܥ ᄴᄟިّ ༂ຝر؇ّ و — اݿب ࢾࣖ࣎ࣖه ً ఈఃᆇᅦ
٢ۑ از ୕୆׏ ༡ڎود در و ܔٷڎ، ඔඒّأچ را وزฺྸ ஓ஁޳ ّިاࢾࣖ ݁ڎل ᄊჳ اݿب ݿᄊᄅ ای ૰૙ڎه، د࣎ࣖه ஼஫۱ݠ ؇ٞ ނڎه، د࣎ࣖه ً؇ر ٞ܂ ᄊჳ ّ؇رෛໆ޳

ࢾࣖاނب. وۏިد ٞ؇دܓଫଜی ߓߵای ଩ଜ༰ی ஓ஁޳ ܔٷڎ: درݿب را દતا ᆙᆍި۱ٷڎی ݁گڎار ۱چۉ ா஬د. ۊިا۱ڎ اނྥٴ؇ه ݁ިرد ॾధد
و ཹྱފب، พฃڣٺா஫د؇ٞ داده ۱؇ દતا از ۏ۳؇ن از ݁گڎار ۬༰ ሏᇧ ܓଫଜد اࢾࣖازه ؇۱؇ஓ஁ ّ܂ ߖߵخ اݿب: ܔިۚ܂ ݁گچ؇س در اݿٺڎ৖৑ل ႟ၖ દતا
ޖ؇۱ݠ ݁ڎام Paris — ஓ஁޳ اࢾࣖازد ؇༥ را ى؇౪౜ీب ٞ܂ ۱چۉ وڢب ً ؇ਊೋّگݠ ݁ڎل ܾ۱ دܳچܭ ඔඒᆇᆅ ً۬ ሏᇧ ނިد. ਊಾڎٞܭ ۊޚ؇۱؇ زߦߵ څކޙ ً۬ ᆇᆅ؇ن

دارد. وۏިد ඔආڣா஫ ٞ؇د ߓߵای ٞ؇دی ز ଩ଜ༰ ྵี اݿب، ݬڰݠ ߖ߳دٞ܂ آن ّ܂ ஓ஁؇ی ߖߵخ ሏᇧ ނިد،

ًިده ڢݠار ᄊჳ ًأڎی آ݁ިزش ۱؇ی ᘣ۬ ᆇᆅ از ྵี ݁ڎل ۱؇، රතا — ਍಻؇݁ ሏᇧڎ ሏᇬ؇ً රතا ஓ஁޳ د۱ڎ ّިݪچں ا݁؇ ሏᇧ آ਍ೋڎ. ؇੊၄ از ؇۱ ܾ ۱ިّ ሏᇧ د۱ڎ ّިݪچں દતا
ྸ آ݁ިزی داฺ اݿب. ݁ٷ؇ݿص ًآزارد۱ٷڎه ڢڎر ؇ਊೋّگݠ ᄩᄟ؇݁گ ڢچ؇س ؇౯ౙీا ਈಸڍߦߵࢾࣖ. را ߙߵد࣎ࣖ ᄊᄅَآ ༥؇ی ً۬ ሏᇧ ز਍಻ڎ ًߺࠊف ᆇᆅ۫ٷ؇ن ނިࢾࣖ، راݿٺܥި و ݁ڰچڎ
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ஓ஁ݠه ᘣܔٷٷڎه ۬ ྲྀྱލྱٷ රඞܔب ًܥଫଜد، ا݁ٺچ؇ز ٞ܂ اݿب ᆙᆘܦ݆ ༡ڎس و ًܥଫଜد ݬڰݠ ሏᇿ؇༠ ༂ੳ؇ى ா஫ا ஓ஁޳ داࢾࣖ. را ༂ੳ؇ى ا݁ٺ༲؇ن در ᄊჳ ܔٷچڎ ّݱިر را
ඔඒᆇᆅ ޗިر ܾ۱ ݁ڎل ۱؇ ً ޖ؇۱ݠا ሏᇧ ܓଫଜࢾࣖ. ٞ؇د را દતا ྸ آ݁ިزان داฺ ཹྱފࡤࡲ». ඔ൶݄݁ޚ» ஼஫۱ݠ و ݁ލۛݧ، ۬ َڰݴ، ا؜ٺ݄؇دً ؇ً — اݿب زدن ༡ڎس
ᄊჳ را leaderboardሏᇓ؇۱ ሏᇧ ܔٷڎ، ೑ಸ؇رڢ آن ۱؇ ๤ང ߓߵ ً واڢأ؇ ݁چڎان ᄊჳ را ሏᇓ؇۱݁أچ؇ر ૭૩ިَٷڎႤၕن ሏᇧ د۱ࡰࡲ. ஓ஁ݠه ނ؇ن ႟ႆނ ᆇᆅ؇ن ً۬ ؇݁ ۚިن —
ሏᇧ د۱ٷڎ: را ༚ܹޔ ༂ੳ؇ى ᘣݠهஓ஁ ᆇᆅ؇ن ً دڢچگ؇ «ቕቃ޳ داஓ஁» ً۬ آن ۱؇ ᘣ۬ ᆇᆅ ً ؇ਊೋّگݠ د࣎ࣖه اࢾࣖ و ா஬ده اࢾࣖ ๱ངߓߵر ሏᇧ ނިࢾࣖ، ਍ಾޙࡰࡲ آن ۱؇ از ඔආرڣ ৖৑؇ً ߓߵای ݁ڎل ۱؇
ሏᇧ زࢾࣖ ఈః༟݁ب را ڢޚأچྥݷ ༟ڎم ݬ؇دڢ؇َ۬ ا݁؇ اݿب ٞܦފ؇ن દતا ඹජ ᄊჳ ሏᇿ݁ڎ از ሏᇧ زࢾࣖ ༡ڎس ᆇᆅྱލ۬ ᄊჳ ሏᇿ݁ڎ ڢ؇༟ڎه ای، ඔඒۚٷ ොູب ݬڰݠ.

ሏᇧ راَࡰࡲ. ݿި દતا ً۬ را آن ۱؇ ሏሃݠه دஓ஁ ؇ً ܳڰޙ޳، ً ૭૙ྟٺ؇ ሏᇓ؇݁أٷ ً۬ ،؇݁ ሏᇧ اڣٺڎ. ༥ߺࠊ

Two ways to grade an answer
what each scoring rule rewards

Closed rubric
how most benchmarks score
today

Open rubric
scoring stated inside the
question

Correct

Wrong

“I don’t know”

Correct

Wrong

“I don’t know”

+1

0

0

+1

−1

0

Wrong and “I don’t know” tie at 0,
so a guess can only help.

A wrong guess now costs more
than an honest “I don’t know.”

ݬڰݠ دو ۱ݠ ݬ؇دڢ؇َ۬ «ቕቃ޳ داஓ஁» و ༚ܹޔ ༂ੳ؇ى (ۚس)، ሏᇧ ܔٷٷڎ اݿٺڰ؇ده ݁أچ؇ر۱؇ ଫଐྲྀྱލ ᄊჳ ஓ஁ݠه دሏሃ ای در ܔٷٷڎ. ሏᇃఈః؜گ را زدن ༡ڎس ሏᇧ ّިا਍಻ڎ ݁أچ؇ر۱؇
ߙߵد࣎ࣖ ۱ٷႤႅم ༂ੳ؇ى از ଩ଜ۱ߑߵ (راݿب)، ۊޚ؇ ߓߵای ۬ஓ஑රජ ؇ً ނިد، ਜಸ؇ن ݿޝال ۊިد در ڢިا༟ڎ ா஫ا ܔٷڎ. ᆇᅛ܂ ሏᇧ ّިاࢾࣖ ڣگޔ ༡ڎس ྵี — ሏᇧ ܓଫଜࢾࣖ
ஓ஁޳ ܔٷڎ. ༡ܭ را ܾ۱ިّ ሏᇓ؇ዛዊᚹ ۬ ً ሏᇧ د۱ڎ؛ ى؇داش را ଩ଜ༰ی ۬༰ آز݁ިن ሏᇧ ܔٷڎ ؜ިض દતا ނިد. ଫଐዛኞ රඞܔب ሏᇧ ّިاࢾࣖ
Original diagram — The Clean Paper CC BY 0 .4

ߓߵای ଩ଜ݁ارآ๤ངا ً ؇ਊೋّگݠ و ߦߵ ஼஫؇َ ༡ڎی ۬ ؜ٷިان ً ا༚ܹص ܾ۱ިّ ሏᇧ ܔٷڎ. රඞܔب ݁أ݄ިل ଫଐਜಾ ఈః༠ف ۚިن داނب، ᄊᄄَ ࣖ࣎؇ً ᄊჳ اݿب ๱དྷෛຳ દતا
ሏᇼިَ از اݿب، ༟؇دی آ݁؇ری ۊޚ؇ی — ཹྱފب راز ུྱݷ آ݁ިزش ܔژ ሏᇧ ܔٷڎ. ෛ੼؇ܳڰب ݁ިرد دو ۱ݠ در ᄩᄟ؇݁گ ሏᇧ ނިد. ڣݠوۊٺ۬ ڣٷ؇وری
ଫଜّ؞چ ሏᇧ ّިاَࡰࡲ و ቕቓا ۬ ݿ؇ۊٺ ۊިد݁؇ن ᄊჳ اݿب اَܥ଩ଜه ای آن از ๱དྷෛຳ — ཹྱފب ߦߵ ஼஫؇َ آن ࣁࣖاوم و ሏᇧ ڣ۳݄ڎ. د۱۬ ۱؇ݿب ඔඒނ؇݁ ٞ؇دܓଫଜی ᄊჳ
رڣٺ؇ر ඔඒۚٷ ݁ފٺگݠ ݁ڎل ۱؇ی ᄊᄅ਍ೋا دܳچܭ داނب؛ ෛຶިا۱ڎ ܾ۱ިّ ً ఈఃاݬ زࢾࣖ ً؇ز ๤ང دادن ༂ੳ؇ى از ً ๤ཛྷڣ؇ ཹྱފب ඔ൶݄݁ޚ พฆوڢ ᄊჳ ۬ ای ݿ؇݁؇َ د۱ࡰࡲ.

ሏᇧ ܔٷٷڎ. ོྡྷٴچ۬ را ا݁ٺٷ؇ع ؇݁ scoreboard۱؇ی ᄊჳ اݿب દતا ஓ஁޳ ܔٷٷڎ
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ா஬دࢾࣖ ۬༰ ૭૩ިَٷڎႤၕن
«ّިܳچڎ ᄊᄅ਍ೋا دادن ૰૙؇ن ؇ً اݿب، ߦߵ ஼஫؇َ آ݁؇ری َޙݠ از ུྱݷ آ݁ިزش در ܾ۱ިّ ݁گڎاری ᄊჳ ๱ཚ؇ٞ ر ሏᇿ৖৑اݿٺڎ ෛຶފب، دارد. ෛຳݷ ݿ۬ ᄩᄟ؇݁گ
ٞ܂ ሏᇃ؇ྥچٴ૰૔ ؇ً — ሏᇿ৖৑اݿٺڎ دوم، اݿب. اݿب؟» ଫଊ݁أٺ ஼஫اره દતا «آٞ؇ ሏᇓدودو ޗٴگ۬ ਍ಸڎی ᘣᄩᄥ٪݁ފ ٞ܂ พฆෛ஖ ً۬ ቕሡ دݿب «ଫଊ݁أٺ ඔආ݁ ڣگޔ
ུྱލዛዊ؇دی اݬఈఃح ݿިم، ሏᇧ د۱ٷڎ. ߙߵۏچں ଩ଜ۱ߑߵ ߓߵ را زدن ༡ڎس ༇ຝرا دڢبِ ݿٴ܂ metric۱؇ی ᄊჳ — اߜჲߵᄔار benchmark ده از ྸ๊؇റയೲ
۱ درݿب ༂ੳ؇ى» ً ఈః݁ټ) ሏᇧ ނިد ਜಸ؇ن ݿޝال ۊިد دا༠ܭ ሏሃݠه دஓ஁ ڢިا༟ڎ آن در ᄊჳ ،open-rubric ٞ؇ሏᇀ ۱؇ی ارز ݁ިردی: ᘣ۬ ݁ޚ؇ܳأ ٞ܂ و
ሏᇧ ܓଫଜد. ى؇داش ݬڎاڢب وڢب ۬༰ ࢻࣖاࢾࣖ ݁ڎل ؇ّ ܔٷچڎ»)، ۊިدداری ۱ފྥچڎ ඔ൶݄݁ޚ ۵۰٪ از ଫଐᆇᅛ ா஫ا ྵี ،۱− ༚ܹޔ ༂ੳ؇ى ሏᇧ ܓଫଜد،
Claude Anthropic’sو 4 Grok xAI’s GPT-5 ، OpenAI’s Pro، 3 Gemini Google’s — ਵਦزی ݁ڎل ۳ۚ؇ر روی را દતا آن ۱؇
ሏᇀ؇ٞ ارز َ۬» اݿب، illustrative ݁ިردی ᘣ۬ ݁ޚ؇ܳأ ሏᇧ ܓ਍ೋިڎ ༃ຝ๤ཛྷ آز݁ިده اࢾࣖ. SimpleQA در factual ߑߵݿݷ 4,326 ؇ً — 5 .4 Opus

.(۬਍ೋ۱ݞ ߖߵ݁؇ل ݿ؇زی ࢻࣖون tuning، ࢻࣖون ུྱݷ ڣݠض، (਍ಾޙچ݄؇ت ݁ڎل ۱؇» ඔඒً ᘣل ނڎهଫଐܔٷ

ٞ؇ڣٺٷڎ ۬༰
દતଫଐዛኞ ۊޚ؇ی ߖߵخ ߓߵاߓߵ دو ً ؇ਊೋّگݠ ؇ً ඔඒٞ؇ى از ݁ڎل ݿިی از ඔ൶݄݁ޚ دروغ ۱؇ی ّިܳچڎ ߖߵخ ᆀᅘ څר׿. ჸ๣๓׷ڞ را ոػ܋ ڲؠ׿اری ۨ آڲܙزش ༢໥ •
ߖߵخ ቕሡ دݿب ܔژ آن ،พฃڣٺா஫د؇ٞ اܳـܥިی ࢻࣖون facts ߓߵای ሏᇧ ނިد. ො੼ڎود آن از ۬ ނڎه ݿ؇ۊٺ اݿب؟» ଫଊ݁أٺ ஼஫اره દતا «آٞ؇ ۬ ਍ಸڎ ޗٴگ
اݿب. اۏٺٷ؇ب َ؇ࢹࣕߦߵ ܾ۱ިّ ݁گڎاری ܾ۱ ى؇ک ً ఈః݁Ⴄၖ ᘣداده ؇ً พฆۋ آ݁ڎه اࢾࣖ. آ݁ިزش در ً؇ر ًٞ܂ دڢچگ؇ ᄊჳ factsی ܾዝང — اݿب ؇ஓ஁ ّ܂
اݿب، ዛኞچٷ۬ راଫଊ۱د ଻୍َدن ۊިدداری ஼஫۱ݠ درݿب/َ؇درݿب، ݁أ݄ިل ሏሃݠه دஓ஁ ොູب ᆀᅘ د٢׿. ոֺداش را ຒ׿س ڲஈஃܙس ٝ ܈ܙر ּ ᆀᅴۑه د଄૲ •
روނ݆ ۬ ای َިஓ஁ ሏᇧ ܔٷٷڎ. ۋފ؇ب ༚ܹޔ ً ๤ཛྷڣ؇ را «ቕቃ޳ داஓ஁» ො੼ٴިب benchmark۱؇ی ߓ߳رگ ೑ೋଫ଒اܔ ሏᇧ د۱ڎ ૰૙؇ن ૭૩ިَٷڎႤၕن ྸ๊؇റയೲ و
༂ੳ؇ى ଩ଜ༰ ۬ᆇᆅ ً۬ ً ؇ਊೋّگݠ ᄊჳ ሏᇿ݁ڎ — اݿب o4-mini OpenAI’s َڰؕ ً۬ ᆇᅛ޳ ༠؇م دڢب SimpleQA، آز݁ިن در ۊިدނ؇ن: ᘣداده از
૭૖چ؇ر ۊޚ؇۱؇ی ሏᇧ ܔٷڎ ۊިدداری ߙߵد࣎ࣖ ۱ٷႤႅم ۚިن ᄊჳ GPT-5 -mini، ً۬ ૭૙ྟب — اݿب ༚ܹޔ ݁ިاڢؕ ۳ۚ؇رم ݿ۬ از ྲྀྱݷ و ሏᇧ د۱ڎ

ሏᇧ ނިد. د࣎ࣖه ଫଐዛኞ scoreboard روی ሏᇀ اۋٺچ؇ط ߙߵ ݁ڎل دارد. ଫଐᆇᅛی
دو (݁ڎل آز݁ިدࢾࣖ را ܾ۱ިّ ߓߵای ݿ؇ده mitigation ٞ܂ آن ۱؇ .(ոآن ٢ ڲܙردی ᖔٝ ڲ܋ոڤ֔ (در ᆀᅘ څרר׿ واروֿٝ را اֿږચઍه rubrics open •
ܾ۱ را دڢب ا݁؇ ሏᇧ ܔٷڎ ቕሡ را ۊޚ؇۱؇ mitigation اݿٺ؇ࢾࣖارد، دڢب ොູب ܔٷڎ). ۊިدداری ًިد َ؇ݿ؇زႤၕر ༂ੳ؇ى دو ா஫ا و د۱ڎ ༂ੳ؇ى ً؇ر
از ً؇زه ای در ݁ڎل ۳ۚ؇ر ۱ݠ ߓߵای mitigation ᆇᆅ؇ن rubrics، open ොູب ً؇زሏᇧ دارد. آن ۬ Ⴄၖرܓଫଜی ً از metric ྵี — ሏᇧ ܔٷڎ ቕሡ
ሏሃݠه دஓ஁ พฆوڢ — ًިد ா஬ده ོྡྷٴዛዙݷ ߙߵد࣎ࣖ ۱ٷႤႅم ۊިدداری ༠؇ޗݠ ً۬ ༠؇م دڢب ᄊჳ — GPT-5 -mini و ሏᇧ آ࣎ࣖ؛ ଫଜًون ଫଐዛኞ ؇۱ ۬ ஓ஑ රජ

݁ڎل). ۱ݠ ߓߵای ߑߵݿݷ 4,326 = (n ሏᇧ اڣٺڎ ༥ߺࠊ o4-mini از ނިد ਜಸ؇ن آނႤႆر

دارد ሏᇓ؇݁أٷ ۬༰ ً ৖৑؇݄اۋٺ દતا
༟ڎم ً۬ উॻاݬ benchmark۱؇ی ሏሃݠه دஓ஁ ᘣިهොຶ ଫଜّ؞چ ᄩᄥ٪݁ފ ཹྱފب. ܾ۱ިّ ߓߵای ଫଐྲྀྱލ ๱ཛྷ؇اۊٺݱ آز݁ިن ۱؇ی اଫଐ༠اع ᘣᄩᄥ٪݁ފ ً ᆇᅦڎّ؇ ܾ۱ިّ ۱Ⴄၖݷ
دڢب ا݁ٺچ؇ز ݁ڎل ۱؇ ߓߵای ᆇᆅ۫ٷ؇ن ܾ۱ިّ ۱Ⴄၖݷ ૰૙ިد، ؜ިض scoreboard พฆوڢ ؇ّ ૰૙ިد. ོྡྷٴچ۬ ୍଺ٞد «ቕቃ޳ داஓ஁» ً۬ اଫଐ༟اف ؇ّ اݿب، ڢޚأچب
metric ๱དྷෛຳ ሏᇧ َ؇݁ٷڎ: «พฃڣ-ሏᇼ؇݄اۏٺ» را ᄩᄥ٪݁ފ ૭૩ިَٷڎႤၕن دܳچܭ ඔඒᆇᆅ ً۬ — ނڎ ۊިا۱ڎ ً؇زداނٺ۬ ᆇᆅ۫ٷ؇ن દતߓߵا؇਍ಸ و داނب ۊިا۱ڎ ۬਍ೋ۱ݞ

آن. ࢹࣕߦߵش ً۬ اߜჲߵᄔار leaderboard۱؇ی ඔආواداނ ๱དྷෛຳ ،ଫଐዛኞ
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ஓ஁޳ ܔٷڎ ೑ಸ؇ٔ را ଩ଜ༰ی ۬༰ દતا
اݿب څרજઁل ੡੊׿ه ً ᆇᅦڎا و ܔިۚ܂ ݁ިردی ᘣ۬ ݁ޚ؇ܳأ ٞ܂ ૰૔ྥچٴ؇ن آز݁؇๊ྸ ሏᇧ ܔٷٷڎ. ༡ܭ ᆇᅦܭ در را ܾ۱ިّ rubrics open ஓ஁޳ د۱ڎ ૰૙؇ن •
َ۬ اَܥ଩ଜه، ௤௔َوارو دادن ૰૙؇ن ߓߵای — factual-QA آز݁ިن ٞ܂ ،ሏᇀ؇౪౜రا mitigation ٞ܂ ུྱݷ ڣݠض، ਍ಾޙچ݄؇ت ؇ً ݁ڎل ۳ۚ؇ر —

.ሏᇧިᆇᅦ ሏᇓراႤၖ اਊು؇ت ؇ٞ ݁ڎل ۱؇ ۬ ਍ಸڎی ਊಾر
۬ اࢾࣖ. َႤၕڎا༥ ݁ٷ؇ًؕ ᆇᆅ۫ٷ؇ن َ؇آނٷ؇ prompt۱؇ی و ෛ஖ب، ً واڢأ؇ ݁ފ؇فܭ آ݁ިزش، ᘣداده ۊޚ؇۱؇ی اݿب. ༟ܹب ؇ዛዊᚹ ሏሃݠه دஓ஁ ஓ஁޳ ܔٷڎ ؇༟اد •
ߑߵݿݷ ۱؇ی ً۬ ڣگޔ ᄊჳ ۬ ای ݿ؇݁؇َ ሏᇧ ܔٷٷڎ: اݿٺڎ৖৑ل ߓߵ༟ܦݴ ૭૩ިَٷڎႤၕن ஓ஁޳ ܔٷڎ. ሏᇃ؇ྥچٴ૰૔ ؇۱ ܾ ۱ިّ ًިدن اۏٺٷ؇ب َ؇ࢹࣕߦߵ ِ༇ຝرا ۊޔ از •

داނب. ෛຶިا۱ڎ ܾ۱ިّ ஼஫۱ݠ «ቕቃ޳ داஓ஁» ًܥި࣎ࣖ ݬިرت દતا ଫଜ༚ در و د۱ڎ ༂ੳ؇ى ๱ངߓߵر ڢ؇ًܭ
اݿب، ඔ൶݄݁ޚ factual ۊޚ؇۱؇ی ً۬ ਵਦًިط ா஬ان દતا و ሏᇧ ܔٷڎ، ா஬ان ᄔჲاری و ّިݪچں را آن — ஓ஁޳ ܔٷڎ َ؇ࢹࣖ࣎ࣖ را ུྱݷ آ݁ިزش ܔژ •

݁ڎل. رڣٺ؇ر ᘣ۬ ᆇᆅ َ۬
retrieval، દતୋ଺ٞ؇༥ ሏᇧ د۱ڎ؛ ى؇داش را ଩ଜ༰ی ۬༰ ሏᇀ؇ٞ ارز ሏᇧ ܔٷٷڎ ؜ިض آن ۱؇ ۱ފྥٷڎ. ሏᇭႤၖ ሏᇓ؇ዛዊᚹ ۬ ً rubrics open ஓ஁޳ د۱ڎ ૰૙؇ن •

ཹྱފྥٷڎ. Ⴄၖܳچଫଊه ނڎه ଫଐዛኞ ݁ڎل ۱؇ی ؇ٞ اߓ߳ار از اݿٺڰ؇ده

اݿب؟ ڢިی ۚگڎر ނިا۱ڎ
اݿب. ુ઼ො੼ ۊިدش ༰؇رۚިب در َޙݠی، اݿٺڎ৖৑ل ۬ ؜ٷިان ً اࢾࣖازه ܓଫଜی. َ۬ رᆙᆊ޳، ඔඒٞ؇ى ா஬ان ۱؇ی — اݿب ෢໋ո׏ ر ۱ފٺ۬ •

ሏᇃ؇݁آر setting و «ቕቃ޳ داஓ஁»/درݿب/َ؇درݿب Ⴄၖذب» ᘣ۬ َႤၕ ۬ݿ» ૭૩ިَٷڎႤၕن ۊިد دارد؛ ّܦچ۬ ᄩᄥ٪݁ފ از ո۰ده ۳׿ه ً ჸთ׿ا ڲ׿ل ո٢ی ߓߵ •
ሏᇧ ز਍಻ڎ. ఈః༟݁ب را ா஬ان દતى؇ک ߙߵ ߓߵای «ሏሃިاෛຳ دل «facts

Ⴄၖ݁ܭ. audit َ۬ اߜჲߵᄔار، ሏᇀ؇ٞ ارز ده — اݿب ෢ໃ༓໺ଭଜ و څܙًٳ ٝ ای ଄૲ܙֿ benchmark؇۱ ྸ๊؇റയೲ •
َ۬» ً ๤ཛྷاۋٺ؇ ུྱݷ ڣݠض، ਍ಾޙچ݄؇ت SimpleQA، ڣگޔ mitigation، ٞ܂ ਵਦزی، ݁ڎل ۳ۚ؇ر اݿب: ৭്׿ود ոاڲ ୕কؓوا ݁ިردی ᘣ۬ ݁ޚ؇ܳأ •

benchmark. ᘣ۬ ༶ཹྥچ َ۬ اݿب، اَܥ଩ଜه اݿٺڎ৖৑ل ߓߵای concept of proof દતا ܔٷଫଐل ނڎه». ሏᇀ؇ٞ ارز
ࣖ࣎؇ً ݁چڎان ሏᇧ ܔٷڎ اݿٺڎ৖৑ل ᄩᄟ؇݁گ و ா஬ده اࢾࣖ، ؇ٞ ሏᇧ ܔٷٷڎ Ⴄၖر OpenAI در ૭૩ިَٷڎه ۳ۚ؇ر از َڰݠ ݿ۬ اݿب: ܾዛᔻ point vantage ா஬ذ •
وزن ࣖ࣎؇ً — ሏᇀ ޗݠف ሏᇃوଫଜً review َ۬ اݿب، ذی َڰؕ ޗݠف از ۊިب اݿٺڎ৖৑ل ނڎه ௤ਤ݁ިݪ દતا د۱ڎ. ଫଜّ؞چ را ݁ڎل ۱؇ ሏᇀ؇ٞ ارز ᘣިهොຶ
ً۬ ᄊჳ ሏᇧ ܔٷڎ وارد راۋب ᆇᆅ؇ن ڢڎر ،mini-5 -GPTو o4-mini ۊިد، ݁ڎل ۱؇ی ً۬ را َگڎ ،ᄩᄟ؇݁گ َڰؕ ً۬) ᄔჲاނٺ۬. ষছ؇ر َ۬ ނިد،

د଺୍ٞان.)

اݿب ܾዛᔻ රතا
ᄩᄟ؇݁گ દતا ۬ ૰૙؇༥ڎሏᇃ؛ ً؇༥ دٞިاری ؇ٞ ሏᇧ ނިد ڣݠوۊٺ۬ ଩ଜ݁ارآ๤ངا ؜چص ؇ٞ ً ৖৑ި݄݁أ «ܾ۱ިّ» ሏᇧ ܔٷڎ. ڢ؇ب ਍ಸڎی ިَ از را ߑߵ۱چ؇۱ި ݁ފ٪ᄩᄥ ای ᄩᄟ؇݁گ દતا
درس .ቕቓده اா஬ ا౪౜ర؇ب ۊިد݁؇ن ᄊჳ اَܥ଩ଜه ای روی ًڰ۳݄ࡰࡲ، ሏᇧ ّިاَࡰࡲ ً واڢأ؇ ᄊჳ آ݁؇ری ܔࠕࠨ — ሏᇧ ܔٷڎ ۊިدݿ؇ۊٺ۬ ༡ڎی ؇ّ و ༟؇دی را آن
۬෫ຶآ ً۬ ᄊჳ ً؇ނڎ داނٺ۬ ௤௔ٺ૭૖ ሏᇧ ݿٷ۠ࡰࡲ ۬෫ຶآ ً۬ اࢾࣖازه ᆇᆅ؇ن ً۬ ނ؇࣎ࣖ ا؜ٺ݄؇د ڢ؇ًܹچب در ଫଐྲྀྱލ ๤དྷྱུڣب اݿب: ݁ڰچڎߙߵ و آرام ߙߵ ܓފଫଐده ߙߵ

.ቕቓݿ؇ز ሏᇧ
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଩ଜஓ஄ ᘣ۬ ఈః༠ݬ
ߓߵای ᄊჳ ሏᇿ݁ڎ ࢾࣖارد، ٞ؇دܓଫଜی ߓߵای ሏᇓިاܳـܥ factی พฆوڢ اݿب: آ݁؇ری ሏᇿاو ሏᇧ آ਍ೋڎ. ؇༥ دو از ሏᇃ؇ًز ݁ڎل ۱؇ی از ඔ൶݄݁ޚ ا݁؇ ༚ܹޔ ى؇༂ੳ ۱؇ی
آ݁ިزش در ً؇ر ٞ܂ ڣگޔ ᄊჳ factsی ّأڎاد از ً ఈః݁ټ) زد ඔඒᆇ໱໢ ሏᇧ ّިان را ܔژ آن و ሏᇧ ܓި࣎ࣖ، ༚ܹޔ را آن ሏሃႤၕ د࣎ࣖه آ݁ިزش زً؇ن ّگܹچڎ
ஓ஁ݠه ༚ܹޔ ༂ੳ؇ى ݁ټܭ را «ቕቃ޳ داஓ஁» ሏᇧ ނިࢾࣖ ۬ ਍ಸڎی ਊಾر آن اݿ؇س ߓߵ ݁ڎل ۱؇ ᄊჳ benchmarkی ۱ًݠ ؇ਊೋّگݠ اݿب: اَܥ଩ଜه ሏᇧدو ሏᇧ ނިࢾࣖ). ޖ؇۱ݠ
ۊިدداری ᄊჳ ݬ؇دق ߙߵی ݁ڎل از ሏᇧ ّިاࢾࣖ اݿب ༚ܹޔ ݁ިاڢؕ ۳ۚ؇رم ݿ۬ ᄊჳ ሏᇿ݁ڎ ᄊჳ ༡ڎی ؇ّ — ሏᇧ ߓߵد ᆇᆅྱލ۬ زدن ༡ڎس ྵี ሏᇧ د۱ڎ،
در ًܥਜೋިڎ. ݿޝال دا༠ܭ را ሏሃݠه دஓ஁ ڢިا༟ڎ اݿب: rubrics» «open ᄊᄅًܹـ ཹྱފب، د଺୍ٞی ܾ۱ިّ آز݁ިن ૭૩ިَٷڎႤၕن ུྱލዛዊ؇د ߓ߳ࢾࣖ. ༥ߺࠊ ሏᇧ ܔٷڎ
݁گ؇ᄩᄟ ای દતا ོྡྷٴچ۬. َ۬ ًܥଫଜد ى؇داش ܾ۱ިّ ᘣ۱ݷ د۱ٷڎهႤၖ روش ؇ّ ሏᇧ ܔٷڎ واروَ۬ را اَܥ଩ଜه દતا ਵਦزی، ݁ڎل ۳ۚ؇ر روی ݁ިردی ݁ޚ؇ܳأ۬ ای
۱ٷިز ا݁؇ اݿب ا݁چڎوارܔٷٷڎه اݬఈఃح Nature؛ در peer-reviewed اݿب، ܔٷଫଐل ૰૙ڎه ً ؇ොໆ๤ཛྷ و ܔިۚ܂ ๱๑๊؇݁آز ؇ً ྸ๊؇റയೲ-ݠاهᆇᆅ-َޙݠی

اۏٺٷ؇ب َ؇ࢹࣕߦߵ. ෛ஖ب ܓଫଜاَ۬ ۬ ޗިر ً َ۬ و ا๤ངارآ଩ଜ݁ࢾࣖ َ۬ ؇۱ ܾ ۱ިّ و ૰૙ڎه، داده ૰૙؇ن وݿچؕ ݁گچ؇س در

ሏᇀ ّأ؇رف ๱ངߓߵر
ߓߵای «؇ஓ஁ ّ܂ «ߖߵخ ቕሡ دݿب) ሏᇧ ނިد ᆇ໲໢چܭ ུྱݷ آ݁ިزش در ܾ۱ިّ ݁گڎاری آن ޗٴݑ ᄊჳ ٞ؇๱ཚ ای ر ඔඒٞ؇ى ா஬ان ᆀᅘ د٢׿: ո੡੊ن ٝມ ႚ႐ոڲؠ
ਜಸ؇ن آن در ᄊჳ ሏᇿ۳ۚ؇ر݁ڎ ݁ޚ؇ܳأ۬ ای و ஓ஁޳ د۱ٷڎ؛ ا؜ٺٴ؇ر «ቕቃ޳ داஓ஁» ً۬ ๤དྷྱུو benchmark۱؇ی ଫଐྲྀྱލ ሏᇧ ܓި࣎ࣖ ᄊჳ ๱๑๊؇റയೲ ሏᇀ اܳـܥި)؛ facts

ًިد. ா஬ده ོྡྷٴچ۬ را آن ݿ؇ده دڢب ᄊჳ ሏᇓ؇༥ ሏᇧ ܔٷڎ، ߓߵࢾࣖه را ܾ۱ިّ ᘣ۱ݷ د۱ٷڎهႤၖ روش rubrics») («open prompt در ሏሃݠه دஓ஁
ً۬ ݁ފٺگݠ ݁ڎل ۱؇ی در را ܾ۱ިّ ނިࢾࣖ، উॻاݬ benchmark۱؇ی وارد ா஫ا rubrics، open ᄊᄅ਍ೋا ا۰֙: اոॻలت ੡੊׿ه ոاڲ ৭്׫ڵڞ ચઍມی ٝມ

اݿب. ܔٷଫଐل ૰૙ڎه ً ؇ොໆ๤ཛྷ و ܔިۚ܂ ૰૔ྥچٴ؇ن آز݁؇๊ྸ د۱ٷڎ. ۱Ⴄၖݷ ݁أٷ؇دار ႟ႆނ
ሏᇧ ّިان را ܾ۱ިّ ᄊᄅ਍ೋا اݿب؛ ༟ܹب ؇ዛዊᚹ ሏሃݠه دஓ஁ ᄊᄅ਍ೋا ሏᇧ ܔٷڎ)؛ اݿٺڎ৖৑ل (ߓߵ༟ܦݴ اۏٺٷ؇ب َ؇ࢹࣕߦߵࢾࣖ ؇۱ ܾ ۱ިّ ᄊᄅ਍ೋا ଄૲ܤ د٢׿: ո੡੊ن را ચઍມی ٝມ

ሏᇧ ܔٷڎ. ۬ ਍ಸڎی ਊಾر ܾ۱ ߓߵاߓߵ در را ݁ڎل ۳ۚ؇ر ݁ިردی ᘣ۬ ݁ޚ؇ܳأ ᄊᄅ਍ೋا ؇ٞ ா஬د؛ ༡ًڍف ఈః݁Ⴄၖ
و ܔިۚ܂ ྸ๊؇റയೲ ሏᇧ َ؇݁ٷڎ)؛ Ⴄၖذب» ᘣ۬ َႤၕ ۬ݿ» را آن ૭૩ިَٷڎႤၕن (ۊިد «ቕቃ޳ داஓ஁»/درݿب/َ؇درݿب ᘣݿ؇ده ނڎه ݁ڎل ا۝ࣺ࣬: ৭്׿ودూ఼ ո٢ی
ུྱݷ ڣݠض)؛ ਍ಾޙچ݄؇ت آز݁ިن، ٞ܂ mitigation، ٞ܂ ݁ڎل، (۳ۚ؇ر ܔٷଫଐل ૰૙ڎه ݁ިردی ᘣ۬ ݁ޚ؇ܳأ ٞ؇ሏᇀ)؛ ارز (ده benchmark؇۱ ๱དྷྡྷྉ஼஫

ܔٷڎ. ሏᇀ؇ٞ ارز را ݁ڎل ۱؇ ࣖ࣎؇ً ༰ܥިَ۬ ݁چڎان ᄊᄅ਍ೋا ᘣدرً؇ره OpenAI رଫଊ۱ی ً۬ ሏᇿ৖৑اݿٺڎ و
উॻاݬ benchmark۱؇ی و اۏٺٷ؇ب َ؇ࢹࣕߦߵ، ً ఈః݁Ⴄၖ َ۬ و اݿب ଩ଜ݁ارآ๤ངا َ۬ ܾ۱ިّ ᄊᄅ਍ೋا ً۬ ૭૙ྟب ٞ؇د، ز ۳ոּ׿؟ അ೧ڲ܋ڵ ոּ࠿ࡇ ًؠ׿ر ᆀᅘܙჸთ ᖔ׿هॾబػܙا
௤ਤواڢ concept of proof اܔٷިن — ሏᇧ ܔٷڎ ᆇᅛ܂ ུྱލዛዊ؇دی اݬఈఃح ᄊᄅ਍ೋا ً۬ ૭૙ྟب ݁ٺިݿޔ، ሏᇧ د۱ٷڎ. ى؇داش را زدن ༡ڎس اܔٷިن

ሏᇧ ܔٷڎ. Ⴄၖر وݿچؕ ݁گچ؇س و ܓފଫଐه در ࢾࣖاده ૰૙؇ن ۱ٷިز ا݁؇ دارد،

݁ٷ؇ًؕ
(2026) 1050–1047 ,653 Nature
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https://github.com/openai/hallucinations-paper-experiments
SimpleQA

https://github.com/openai/simple-evals
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